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1. Imig i nazwisko.
Kamil Makieta

2. Posiadane dyplomy, stopnie naukowe lub artystyczne — z podaniem podmiotu
nadajgcego stopien, roku ich uzyskania oraz tytulu rozprawy doktorskiej.

2.1. Stopnie i tytuly

[1] 2013 — Doktor nauk ekonomicznych w zakresie ekonomii. Uniwersytet Ekonomiczny
w Krakowie, Wydzial Zarzgdzania. Tytul rozprawy: Bayesian Frontier Analysis of
Economic Growth And Productivity in The European Union.

[2] 2011 —Inzynier (specjalnosé¢: informatyka, systemy informacyjne). Politechnika
Swigtokrzyska, Wydzial Elektrotechniki, Automatyki i Informatyki.

[3] 2010 — Master of Public Administration (specjalno$¢: Urban / Regional Policy and
Planning). Grand Valley State University, School of Public, Nonprofit and Health
Administration (SPNHA); 1 Campus Drive, MI 49401-9401 Allendale (USA).

[4] 2009 — Magister ekonomii (kierunek: Informatyka i Ekonometria; specjalnos¢:
Modelowanie i prognozowanie proceséw gospodarczych). Uniwersytet Ekonomiczny w
Krakowie, Wydzial Zarzadzania.

2.2, Pozostale dyplomy i certyfikaty

[1] 30.06.2019 — Certyfikat ukoniczenia cyklu szkolen pt. UEK HUB. Uniwersytecki hub
dydaktyczny zorganizowanego w terminie od 1 pazdziernika 2017 do 30 czerwca 2019.
Cykl obejmowat:

a. Modul wprowadzajacy do innowacyjnej dydaktyki ztozony z nastepujgcych
szkolen: (1) Komunikacja i wspolpraca migedzypokoleniowa; (2) Techniki
kreatywnego myslenia i Design Thinking; (3) Dyskusja. Praktyka Akademicka;
(4) Interkulturowos¢ i komunikacja w Srodowiska miedzykulturowych;, (5)
Praca nad motywacjq nauczyciela i studenta, (6) Zarzgdzanie czasem pracy
nauczyciela akademickiego; (7) Praktyka korzystania z internetowych zasobdw
wlasnosci intelektualnej w kontekscie praw autorskich; (8) Uzyteczne i proste
technologie informatyczne w pracy nauczyciela akademickiego; (9)
Innowacyjne projektowanie procesu dydaktycznego.

b. Modut specjalistyczny: Projektowanie i prowadzenie akademickich kurséw
online (Social Learning Online).

[2] 10.06.2019 — Certyfikat E-Nauczyciela (nt SEA/ENAUCZY CIEL/10/2019) przyznany
przez Stowarzyszenie E-learningu Akademickiego. Warszawa.

[3] 31.05.2019 — Certyfikat ukonczenia kursu Jezyk Python dla Data Science. Katedra
Systeméw Obliczeniowych, Uniwersytet Ekonomiczny w Krakowie.

[4] 11.03.2016 — Swiadectwo ukoficzenia Studium Doskonalenia Dydaktyki Akademickiej
($wiadectwo nr 379). Uniwersytet Ekonomiczny w Krakowie.

[5] 28.07.2014 — Certyfikat ukonczenia tréojmodutowego szkolenia z zakresu: Prawo
wlasnosci intelektualnej, Komercjalizacja wiedzy i Zrodlo dofinansowania badar
naukowych realizowanego w ramach projektu ,INWENCJA Il — Transfer wiedzy,
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technologii i innowacji wsparciem dla kluczowych specjalizacji $wigtokrzyskiej
gospodarki i konkurencyjnosci przedsiebiorstw” finansowanego przez Unig Europejska.

[6] 16.05.2008 — Certyfikat ukoniczenia Stypendium Zagranicznego Erasmus (kierunek:
International Business and IT). Haaga—Helia University of Applied Sciences, Helsinki,
Finlandia.

3. Informacja o dotychczasowym zatrudnieniu w jednostkach naukowych lub
artystycznych.

3.1. Jednostki naukowe

[1] 10.2013 do dzi$ — Adiunkt. Uniwersytet Ekonomiczny w Krakowie, Kolegium
Ekonomii, Finanséw i Prawa (dawniej: Wydziat Zarzadzania), Instytut Metod
Ilo$ciowych w Naukach Spotecznych, Katedra Ekonometrii i Badan Operacyjnych.

a) 01.2020 do dzi$ — Wykonawca w projekcie pt. Spoleczno-gospodarcze
konsekwencje czwartej rewolucji przemystowej, realizowanego w ramach
ministerialnego programu Regionalnych Inicjatyw Doskonalosci. Czlonek
zespotu ds. polityki regulacyjne;j.

b) 2-30.09.2019 — Staz naukowo-badawczy w Grand Valley State University, USA.

¢) 07.2019 do dzi$§ — Kierownik projektu pt. Uogdlnione stochastyczne modele
graniczne z zastosowaniami w ekonometrycznej analizie produktywnosci i
nieefektywnosci, finansowanego ze $srodkow Narodowego Centrum Nauki
(NCN, OPUS 16).

[2] 10.2011 do 09.2013 — Asystent. Politechnika Swigtokrzyska, Wydziat Zarzadzania i
Modelowania Komputerowego, Katedra Ekonomii i Zarzadzania.

11.2011 do 06.2014 — Kierownik projektu pt. Analiza wzrostu gospodarczego i
produktywnosci w Unii Europejskiej z wykorzystaniem bayesowskich modeli
granicznych, finansowanego ze srodkéw Narodowego Centrum Nauki (NCN,
PRELUDIUM I).

[3] 09.2009 do 04.2010 — Graduate Assistant. Grand Valley State University, School of
Public, Nonprofit and Health Administration (SPNHA).

3.2. Pozostale jednostki

[4] 11.2013 do 05.2014 — Staz naukowy. Przedsigbiorstwo Alma-Alpinex S.A., ul. 1-go
Maja 191, Kielce.

[5] 01.03.2011 do 31.07.2011 — Staz (Blue Book Traineeship). Komisja Europejska,
Generalna Dyrekcja ds. Polityki Regionalnej, Unit C4 — Ewaluacja, Bruksela, Belgia.

4. Omowienie osiggnieé, o ktorych mowa w art. 219 ust. 1 pkt. 2 ustawy z dnia 20
lipca 2018 r. Prawo o szkolnictwie wyzszym i nauce (Dz. U. z 2020 r. poz. 85 z
p6Zn. zm.).

4.1. Tytul osiggniecia naukowego

Rozw6j metod bayesowskiej analizy granicznej z zastosowaniami w badaniach

efektywnosci i produktywnosci %
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4.2. Wykaz powigzanych tematycznie artykuléw naukowych

[Al] Makiela, K., Wojciechowski, L., Wach, K. (2021). Effectiveness of FDI, technological

[A2]

[A3]

[A4]

gap and sectoral level productivity in the Visegrad Group. Technological and Economic
Development of Economy, 27(1), 149-174.
https://doi.org/10.3846/tede.2020.14017

MNiSW: 140 pkt; Impact Factor: 2,194; CiteScore: 5,7

Mo6j wkiad w powstanie artykutu to: wspétautorstwo koneepcji badania; opracowanie i
estymacja bayesowskiego modelu granicznego zastosowanego w badaniu (w tym
opracowanie i implementacja autorskich algorytméw obliczeniowych dla w/w modelu);
wspoOtautorstwo analizy wynikéw obliczen; wspotudziat przy powstaniu pierwszego
draftu manuskryptu oraz znaczacy udziat wiekszosciowy przy poprawkach
recenzenckich do czasopisma. Pelnilem réwniez rolg autora korespondencyjnego w
procesie recenzji i publikacji. Okreslam m6j wklad w powstanie i publikacje niniejszej
pracy jako istotny i co ponad-proporcjonalny do wkiadu pozostatych wspétautoréw.
Mo¢j udziat to 50%.

Makiela, K., Mazur, B. (2020). Bayesian Model Averaging and Prior Sensitivity in
Stochastic Frontier Analysis. Econometrics, 8(2), 13, 1-22.
https://doi.org/10.3390/econometrics8020013

MNiSW: 70 pkt; Web of Science Core Collection; CiteScore: 1,4

Mo6j wkiad w powstanie artykutu to: wspétautorstwo koncepcji badania; opracowanie
czgsci algorytméw obliczeniowych; wspotautorstwo analizy wynikéw obliczen;
spisanie przegladu literatury; wspétautorstwo pierwszego draftu manuskryptu oraz
poprawek recenzenckich do czasopisma. Pelnitem réwniez rolg autora
korespondencyjnego w procesie recenzji i publikacji. Okreslam moj wktad w powstanie
i publikacj¢ niniejszej pracy jako proporcjonalny do wktadu drugiego wspétautora. Méj
udziat to 50%.

Makiela, K., Osiewalski, J. (2018). Cost Efficiency Analysis of Electricity Distribution
Sector under Model Uncertainty. The Energy Journal, 39(4), 31-56.
https://doi.org/10.5547/01956574.39.4. kmak

MNiSW (lista A): 35 pkt; Impact Factor: 2,456; CiteScore: 3,9

Moj wkiad w powstanie artykutu to: wspélautorstwo koncepcji badania; implementacja
i wdroZenie programowe (wspolnie opracowanych) algorytméw obliczeniowych
bayesowskich modeli granicznych oraz bayesowskiego faczenia wiedzy dla nich (w tym
szacowanie brzegowej gestosci wektora obserwacji nowa metoda, niestosowang dotad
w kontekscie stochastycznych modeli granicznych); spisanie przegladu literatury;
wspotautorstwo analizy wynikéw; wspétautorstwo pierwszego draftu manuskryptu oraz
istotny udziat przy poprawkach recenzenckich do czasopisma. Petnitem réwniez rolg
autora korespondencyjnego w procesie recenzji i publikacji. Okreslam mé6j wkiad w
powstanie niniejszej pracy jako istotny i wynoszacy 55%.

Makiela, K., Ouattara, B. (2018). Foreign Direct Investment and Fconomic Growth:
Exploring the Transmission Channels. Economic Modelling, 72, 296-305.
https://doi.org/10.1016/j.econmod.2018.02.007

MNiSW (lista A): 25 pkt; Impact Factor: 2,056; CiteScore: 3,7
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[A5]

[A6]

[AT7]

Moj wkiad w powstanie artykutu to: wspotautorstwo koncepcji badania; opracowanie i
estymacja bayesowskiego modelu granicznego z ktdrego nastepnie wyznaczylem
wskazniki TFP oraz wskazniki wzrostu naktadow; wspoétudziat przy opracowaniu i
interpretacji dalszych wynikéw badania; wspdtautorstwo przy opracowywaniu
przegladu literatury, draftu manuskryptu oraz wspotudziat przy poprawkach po recenz;ji.
Okre$lam moj wkiad w powstanie i publikacje niniejszej pracy jako istotny i wprost
proporcjonalny do wkiadu drugiego wspdtautora. Moj udziat to 50%.

Malkiela, K., Marzec, J., Pisulewski, A. (2017). Productivity change analysis in dairy
farms following Polish accession to the EU — An output growth decomposition
approach. Outlook on Agriculture, 46(4), 295-301.
https://doi.org/10.1177/0030727017742557

MNiSW (lista A): 25 pkt; Impact Factor: 1,030; CiteScore: 1,6

Moéj wkiad w powstanie artykutu to: wspétautorstwo koncepcji badania;
wspoltworzenie i estymacja modelu (w tym opracowanie i implementacja algorytméw
obliczeniowych); opracowanie i implementacja nowych komponentéw (dekompozycji)
wzrostu produkceji; napisanie sekcji 3 (metodologii dekompozycji); wspétudzial przy
opracowaniu pierwszego draftu manuskryptu oraz poprawkach po recenzji. Okreslam
mdj wkiad w powstanie i publikacje niniejszej pracy jako istotny i proporcjonalny do
wktadu pozostalych wspotautoréw. Mdj udziat to 33,(3)%.

Makiela, K. (2017). Bayesian Inference and Gibbs Sampling in Generalized True
Random-Effects Models. Cenfral European Journal of Economic Modelling and
Econometrics, 9(1), 69-95.

https://doi.org/10.24425/cejeme.2017.122200

MNiSW (lista B): 14 pkt; Web of Science Core Collection; CiteScore: 0,5
Praca samodzielna, udzial 100%.

Makiela, K. (2014). Bayesian Stochastic Frontier Analysis of Economic Growth and
Productivity Change in the EU, USA, Japan and Switzerland. Central European
Journal of Economic Modelling and Econometrics, 6(3), 193-216.
https://doi.org/10.24425/cejeme.2014.119239

MNiSW (lista B): 8 pkt; Web of Science Core Collection

Praca samodzielna, udzial 100%.

4.3. Omowienie osiggni¢cia naukowego

Pierwsze formalne analizy efektywnosci gospodarowania i produktywnosci siggaja lat

50tych ubiegtego stulecia. W swoich pionierskich pracach Koopmans (1951) oraz Debreu (1951)

jako pierwsi sformalizowali okreslenie granicy technologii oraz zwigzanej z nig efektywnosci.

Datlo to niezbgdne podstawy teoretyczne dla pierwszej pracy empirycznej z tego zakresu, w ktorej

Farrell (1957) poddatl analizie efektywnosci gospodarstwa rolne w USA. Dziedzina ta, znana

obecnie pod nazwg analiza graniczna (ang. Frontier Analysis), bardzo si¢ rozwingla i znalazia

zastosowania w badaniach réznego rodzaju, niekiedy nawet wykraczajacych poza nurt ekonomii

(patrz np. Fried, Lovell i Schmidt, 2008, str. 16-19). Badania z zakresu analizy granicznej
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stanowig réwniez istotny element wielu opracowan regulacyjnych na catym $wiecie, réwniez i w

Polsce (patrz np. [A3]).

Obecnie w ramach metodologii analizy granicznej wyrdznia si¢ dwa gléwne podejscia:
nieparametryczne oraz parametryczne. Pierwsze z tych podejs¢ - nieparametryczne — nazywane
jest rébwniez podejsciem deterministycznym ze wzgledu na postaé granicy, ktéra zwykle ma
charakter deterministyczny. Opiera si¢ ona gléwnie na metodzie otoczki danych (ang. Data
Envelopment Analysis, DEA; patrz Charnes, Coopers and Rhodes, 1978) oraz jej wielu
wariantach. Niektore z tych wariantéw — w szczeg6lnosci prace autorstwa Leopolda Simara —
stanowig zaawansowane rozwinigcia stochastyczne (zwykle semi-parametryczne), niewiele
majace juz wspolnego z klasyczng metoda DEA.

Drugie z podejs¢, okreslane jako parametryczne, bazuje w wigkszosci na stochastycznej
analizie granicznej (czyli SFA). Podejscie to nazywane jest rowniez podejsciem
ekonometrycznym; wprowadzili je niezaleznie Aigner, Lovell i Schmidt (1977) oraz Muesen i
van den Broeck (1977). Autorzy przedstawili nastgpujacy model z tzw. ztozonym sktadnikiem

losowym:
yi=h(x;, B) +¢ (1)

gdzie y; to zmienna objasniana (np. logarytm produkeji), x; to wektor zmiennych objasniajacych
(np. logarytméw naktadéw czynnikéw produkeji), h(...) to postaé funkcji odzwierciedlajacej
teoretyczny (mikroekonomiczny) model badanego zjawiska (np. zlogarytmowanej funkcji
produkcji), B to wektor parametréw tej funkcji, &; to wspomniany wezesniej ztozony sktadnik
stochastyczny (ang. compound error); litera i oznacza indeks obserwacji. Ztozony skfadnik
stochastyczny ¢; sklada sig z co najmniej dwoch komponentéw: sktadnika czysto losowego (v;)
oraz sktadnika nieefektywnosci (u;); a wige & = v; — wuy, gdzie w jest ustalonym, znanym
parametrem przyjmujacym warto$¢ 1 (np. dla analizy produkcji, gdzie nieefektywnosé moze
wylacznie pomniejsza¢ obserwowang produkcjg) lub -1 (np. dla analizy kosztu, gdzie
nieefektywno$é powigksza koszt uzasadniony przez funkcje kosztu). W ramach modelu badanego
zjawiska najczgsciej przyjmuje si¢ stochastyczng niezalezno$¢ u; od v; oraz brak ich zaleznosci
(a tym samym réwniez ;) od f8.

Przyjmuje sig, ze sktadnik czysto losowy (v;) jest symetryczny wokdt zera i (zwykle) o

rozktadzie normalnym:
v;~1.1.d. N(0, o;,). 2)

Nalezy pokresli¢, ze w ostatnich latach powstaly prace zmierzajace do uogdlnien rozktadu
symetrycznego skladnika losowego. Na przyktad Stead, Wheat oraz Greene (2019) prezentuja
rozwinigcie w kierunku rozktadu 7-Studenta podczas gdy Horrace i Parmeter (2018) przyjmuja

Vo
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rozklad Laplace’a (ktory nie jest tyle uogdlnieniem, co alternatywg dla rozktadu normalnego).
Makieta i Mazur w pracy [A2] prezentuja uogélnienie bazujgce na uogélnionym rozktadzie biedu
(ang. Generelized Error Distribution, GED), ktére dalej rozszerzaja (w niepublikowanym jeszcze
opracowaniu dostgpnym w repozytorium arXiv, Makieta i Mazur, 2020b) do uogdlnionego

rozkladu ¢-Studenta, ktéry zagniezdza wszystkie do tej pory proponowane specyfikacje dla v;.

O nieefektywnosci (u;) zaklada sig, ze jest ona zakléceniem nieujemnym np. wytgcznie
pomniejszajagcym obserwowany produkt (wtedy w =1 i g = v; — ;) lub powickszajacym
obserwowany koszt (w = —11i & = v; + u;). W tym sensie nieefektywno$¢ traktowana jest jako
zmienna ukryta, ktérej znamy jedynie rozklad. Z kolei jej transformacja EF; = exp(—u;) okresla
miarg efektywnosci danego obiektu (wskaznik efektywnosci). Ze wzgledu na wiasnosci zmiennej
ukrytej u;, wskaznik ten jest miarg z zakresu (0,1 >. Najczgsciej przyjmowane rozkiady dla

nieefektywnoéci to pét-normalny:
u;~i.i.d.N*(0,0y,), 3

gdzie parametr o2 jest wariancja rozktadu normalnego przed jego ucieciem (od zera w dét), albo

wyktadniczy:
u~i.i.d. Exp(d), 4

gdzie parametr A jest zarazem warto$cig oczekiwang i odchyleniem standardowym. Modele z
takimi zmiennymi ukrytymi u; nazywane sg odpowiednio normal-half-normal i normal-
exponential, ze wzgledu na przyjete w nich rozktady. Oczywiscie nie s to jedyne rozktady dla
u;; w literaturze pojawiajg si¢ m.in. rozktady p6t-£-Studenta (Tchumtchuoa i Day, 2007), Gamma
(np. Greene, 1990), Erlanga (van den Broeck, Koop, Osiewalski oraz Steel, 1994), Weibulla
(Tsionas, 2007), pét-Laplace’a (Horrace i Parmeter, 2018) czy p6t-GED (por. [A2]). Najdalsze
uogolnienie rozkladu nieefektywnosci opublikowane do tej pory prezentujg Griffin i Steel (2008)
na bazie rozktadu uogélnionego gamma, cho¢ warto i tu podkresli¢, ze Makieta i Mazur (2020b)
prezentujg jego dalsze uogolnienie bazujace na uogdlnionym rozkladzie beta II rodzaju (ktérego
uogolniony rozklad gamma jest szczegdlnym przypadkiem).

W zwiazku z nietrywialng postacia zlozonego sktadnika stochastycznego (g;), poprawna
estymacja modeli SFA bywa problematyczna. Szczegodlnie, gdy liczba obserwacji jest nieduza
lub struktura modelu bardziej skomplikowana, szeroko stosowane podejscia bazujace na
metodzie najwigkszej wiarygodnosci nie zapewniaja dostatecznej rzetelno$ci wynikéw (ze
wzgledu na tylko asymptotyczne wiasnosci estymatora). Dlatego tez van den Broeck, Koop,
Osiewalski i Steel (1994) zaproponowali podejscie bayesowskie do estymacji modeli SFA. Cho¢
jest to podejscie znacznie bardziej zlozone od strony techniczno-statystycznej, posiada kilka

istotnych zalet:
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o Pozwala na dokladne (mato-probkowe) wnioskowanie, co jest szczegdlnie istotne,
poniewaz duza czgs¢ zastosowan SFA charakteryzuje wiladnie niewielka liczba
obserwacji.

e Mozemy skupi¢ si¢ na dowolnie skomplikowanej charakterystyce modelu (lub funkcji
pewnych charakterystyk), wyznaczajac jej pelny brzegowy rozkiad a posteriori.

e Relatywnie latwo jest wyeliminowaé z rozkladu a posteriori wszelkie parametry
zaklocajace, poprzez  ,wycatkowanie” ich  warunkowych  rozkladow
prawdopodobienstwa.

e Relatywnie tatwo jest narzuci¢ restrykcje teoretyczno-ekonomiczne na model
analizowanego zjawiska (np. nieujemno$é elastycznosci funkcji produkeji wzgledem

czynnikow produkeji).

Zagadnienia zwigzane z estymacja bayesowskich stochastycznych modeli granicznych
doczekaly si¢ licznych publikacji w czotowych czasopismach ekonomicznych, takich jak:
Journal of Econometrics, Journal of Applied Econometrics, Oxford Bulletin of Economics and
Statistics, Journal of Business & Economy Statistics. Wigkszo$¢ tych prac przypada jednak na
lata 90. ubieglego stulecia lub poczatek pierwszej dekady obecnego. Sa one tez w wigkszosci
dzietem waskiej grupy badaczy (Gary Koop, Jacek Osiewalski, Mark Steel, Jim Griffin, Mike
Tsionas). Pomimo swoich zalet, bayesowska analiza graniczna w ograniczonym stopniu zaistniata
w analizach empirycznych. Zwykle aplikacja empiryczna byla tlem dla prezentacji ujecia
statystycznego, ktore ulegato niewielkim modyfikacjom w stosunku do pracy van den Broeck et
al. (1994). Istotnymi wyjatkami od tej reguly sa nastgpujace opracowania, tgczace zastosowania

z nowosciami w zakresie metodyki:

(a) Koop, Steel i Osiewalski (1995) wprowadzajg probnik Gibbsa jako metode losowan z
rozkladu a posteriori parametréw i zmiennych ukrytych, niezaleznie od ich liczby.

(b) Koop, Osiewalski i Steel (1997) przeprowadzajg bayesowska interpretacje modeli
efektow indywidualnych (statych i losowych) dla danych panelowych i proponuja modele
VED (ang. Varying Efficiency Distribution), w ktérych rozklad efektywnosci moze byé
determinowany  czynnikami egzogenicznymi, wyjasniajgcymi  systematyczne
zroznicowanie efektywnosci.

(¢) Koop, Osiewalski i Steel (1999) proponuja bayesowskiec modele SFA dla danych
panelowych w celu modelowania wzrostu gospodarczego i efektywnosci gospodarek
oraz. dekompozycji wzrostu wg jego podstawowych zrodet (technologii, czynnikéw
produkeji, efektywnoéci).

(d) Koop, Osiewalski i Steel (2000) wprowadzaja bayesowski graniczny model wzrostu
niejednorodnej grupy gospodarek, z uwzglgdnieniem tzw. efektywnych czynnikow

% produkcji oraz zmiennymi w czasie parametrami.
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(e) Tsionas (2007) prezentuje dynamiczne bayesowskie modele SFA oparte na rozkladzie
log-normalnym.

(f) Griffin i Steel (2008) prezentuja daleko idace uogélnienie dla sktadnika nieefektywnosci
oparte na rozkfadzie uogdlnionym gamma; do niedawna bylo to najdalej idace
uogblnienie rozkladu nieefektywnosci w modelach SFA (Makieta 1 Mazur, 2020b,
przedstawiaja model bazujacy na rozkfadzie uogélnionym beta II rodzaju, ktdérego
szczegdlnym przypadkiem jest rozktad uogdlniony gamma).

(g) Griffin i Steel (2013) proponuja semiparametryczne wnioskowanie bayesowskie w
modelach SFA poprzez nieparametryczne modelowanie nieefektywnosci z uzyciem
rozktadu a priori bazujgcym na procesie Dirichleta.

(h) Tsionas i Kumbhakar (2014) — autorzy prezentujg bayesowskie modele SFA dla danych
panelowych z az czterema skfadnikami losowymi: dwoma dla symetrycznych zaklocen
losowych oraz dwoma dla rozréznienia stalej i przejsciowej nieefektywnosci; ze wzgledu
na ciekawa koncepcje dekompozycji efektywnosci na czgs¢ stala i zmienng modele te

znalazly w ostatnich latach spore zainteresowanie w zastosowaniach empirycznych.

Pierwsze dziatania w celu zaistnienia w tej elitarnej grupie badaczy podjatem niedtugo po
obronie pracy doktorskiej. W publikacji [A7] przeprowadzilem analize empiryczng wzrostu
gospodarczego i produktywnosci w krajach Unii Europejskiej oraz USA, Japonii i Szwajcarii.
Badanie to polegato nie tylko na samej implementacji bayesowskiej analizy granicznej do
ciekawego zbioru danych, lecz rowniez na dekompozycji strukturalnej wzrostu gospodarczego
wg metodyki, ktorg opracowali Koop, Osiewalski i Steel (1999). Ponadto, w swej pracy podjatem
do$¢ trudny temat bayesowskiego poréwnywania modeli SFA, zwracajac szczeg6lng uwaga na
hiper-parametr mediany a priori efektywnosci. Okazato si¢, Ze hiper-parametr ten, cho¢ nie
wplywa istotnie na wyniki w poszczegdlnych modelach, to moze mie¢ znaczacy wplyw na ich
prawdopodobiefistwa a posteriori, a co za tym idzie wptywaé na dobér modelu lub laczenie
wiedzy o wspbélnym parametrze badZz zmiennej ukrytej. Wyznaczenie wspomnianych
prawdopodobiefistw a posteriori modeli tez bylo nietrywialne i stanowilo nowos¢ w
bayesowskiej analizie granicznej w zakresie zastosowanych narzedzi. Do poprawnego
wyznaczenia tzw. brzegowej gestosci wektora obserwacji (ang. marginal data density, marginal
likelihood) postuzyt symulacyjny estymator sredniej harmonicznej (ang. Harmonic Mean
Estimator, HME; por. Raftery, Newton, Satagopan, Krivitsky, 2007) poprawiony o tzw. korektg
Lenka (2009). Moja praca jest pierwsza implementacja korekty Lenka w ramach bayesowkiej
analizy granicznej. Efektem tej pracy jest tez program komputerowy wilasnego autorstwa. Po
dopracowaniu interfejsu uzytkownika oraz kilku dalszych modyfikacjach program ten
opublikowatem w serwisach GitHub oraz Matlab FileExchange w 2017 (z aktualizacjg w 2018).

Obecnie program ma 168 pobran wg. serwisu Matlab FileExchange, a sama instrukcja do
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programu zamieszczona w serwisie ResearchGate ma juz ponad 1500 pobrai. Jest to wedtug mnie
istotne, poniewaz w braku przyjaznych uzytkownikowi narzedzi do bayesowskiej analizy
granicznej upatruje powodu relatywnie matej liczby publikacji empirycznych z wykorzystaniem
tego podejécia.

W kolejnej pracy [A6] podjatem tematyke uogélnien modeli SFA dla danych panelowych
w kierunku wigkszej liczby sktadnikéw stochastycznych, co zaproponowali Tsionas i Kumbhakar
(2014), wprowadzajacy cztero-komponentowy bayesowski model SFA pod nazwg GTRE (ang.
Generalized True Random-Effects). W modelu GTRE skfadnik losowy &;; wyglada nastepujaco:

Eit = Vi @ — Uy — 1 (5)

gdzie v; to ,standardowy” skladnik losowy, a; to efekt indywidualny czesto spotykany w
modelach dla danych panelowych, u;; to nieefektywnos$é ,,przejsciowa” (ang. transient), a 1; to
nieefektywnos¢ stata (ang. persistent). Taki uklad zatozefi pozwala odseparowaé przejsciowa (t].
zmienng w czasie) nieefektywno$¢ badanego obiektu od czesci stalej/systematycznej, jak rowniez
od efektéw indywidualnych dla danego obiektu. Jest to o tyle interesujacy model od strony
poznawczo-empirycznej, ze calkowita nieefektywnos$é jest dekomponowana na czgs$é, ktorg
badany obiekt moze poprawi¢ w kréotkim lub $rednim okresie oraz czes¢, ktéra moze wymagaé
od badanego obiektu glebszych zmian strukturalnych. Cho¢ Tsionas i Kumbhakar (2014)
zaprezentowali bardzo ciekawa koncepcj¢ w ramach bayesowskiej analizy granicznej, to ich
metoda symulacji (probkowania z rozktadu a posteriori), polegajaca na transformacji zmiennych
i uzyciu tzw. ,,augmented Gibbs sampler”, okazala si¢ problematyczna w praktyce. Ponadto, jak
napisali autorzy ,,prosty” probnik Gibbsa w ich modelu ,,nie dziata”. W pracy [A6] podjatem sie
przeprowadzenia wnikliwej analizy tego zjawiska. Okazato sig, ze problemem nie jest probnik
Gibbsa, lecz przyjeta struktura a priori modelu bayesowskiego. W szczegdlnodci, przyjete
rozktady a priori dla wariancji nieefektywnosci implikowaly restrykcyjne i wrecz nierealistyczne
brzegowe rozklady a priori dla efektywnosci. Zaproponowatem wige nowy bayesowski model
GTRE z inng strukturg a priori. W $lad za van den Broeck, Koop, Osiewalski oraz Steel (1994)
wprowadzitem wstgpng informacj¢ o wariancji obu skladnikow nieefektywnosei (i co za tym
idzie, o efektywnosci), poprzez hiper-parametr mediany a priori. Ponadto, w ramach nowej

struktury a priori, zaproponowatem trzy typy modeli GTRE:

1) Bayesowski model GTRE z obiema nieefektywno$ciami danymi rozktadem pot-
normalnym:

p(BIp(a;2)p(oz*) fe(0;215101In% (1)) f5 (072|5,10 In? (737 ))
noT (6)
X nfw(yirlx'itﬁ +a; + 1+ i, 02) fu (@110,02) fiy (110, 02) fif (440, 02)

i=1 t=1
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gdzie: p(B)p(o, 2)p(0;?) to rozklady a priori dla parametréw regresji () oraz precyzji
sktadnikéw symetrycznych (0,2, 072); fz (0,7 %15,10 In?(r;})) oraz f; (0,,%|5,10 In?(7;7)
to proponowane rozktady a priori dla parametréw precyzji (o2, 05 %), gdzie r; oraz 1y
to hiperparametry mediany a priori dla nieefektywnosci zmiennej i statej w czasie;
fu(a;]0,02) to rozktad a priori dla efektu indywidualnego; fy (17;]0, 072) to rozklad a
priori dla nieefektywnosci stalej w czasie; fi (u;|0,02) to rozklad a priori dla
nieefektywnosci; fiy (. |a, c™1) okresla funkcje gestosci rozkladu normalnego o wartosci
oczekiwanej a i precyzji c; fiy (.|a, c~1) okresla funkeje gestosci rozktadu normalnego,
na podstawie rozktadu normlanego o wartosci oczekiwanej a i precyzji c; fg(.|w, z)
okresla funkcje gestosci rozktadu gamma ze $rednig w/z oraz wariancjg w/z%.

2) Bayesowski model GTRE =z obiema nieefektywnosciami danymi rozktadem

wyktadniczym:
p(B)p(05 Dp(022) fe (A3t 11, — () fe (511, — In(7;))
| n T (7)
| X an(yitlx,itﬁ +a; + 0 + e, 02) v (@110, 62) fo(mil 1, A7) fo (w1, 251)
| =1 t=1

gdzie: p(B)p(o;2)p(0;2) to rozktady a priori dla parametréw regresji (8) oraz precyzji
sktadnikéw symetryeznych (0, 2,072); f5(A711L —In(r})) oraz f¢(A;%|1,—1In(r;) to
proponowane rozklady a priori dla parametréw odwrotnoéei skali (A%, ;%), gdzie r;
oraz 1, to hiperparametry mediany a priori dla nieefektywno$ci zmiennej i statej w
czasie; fy(@;|0,02) to rozktad a priori dla efektu indywidualnego; f; (m|1,/151) to
rozktad a priori dla nieefektywnosci stalej w czasie; f; (u;¢|1,A51) to rozklad a priori
nieefektywnosci zmiennej w czasie.

3) Bayesowskie modele GTRE ,,mieszane”, gdzie jedna z nieefektywnosci ma rozktad pot-

normalny a druga rozklad wyktadniczy:

p(BIp(o; *)p(05?) fe(0i?15,10 In* () fe (A7 111, — In(1))

5

(8)

X

=,

Il
-

FuOelx’ B + o +ny + s, 02) fu(@i10,02) fif (110, 02) f5 (uie] 1, A7)
t=

=

L

Iub
p(B)p(o; Dp(ox D fs (111, — In() fe(0,%15101n(r))
)

X

=
-

unOielx’ B + o +0; + e, 02) fn (@110, 02) fo (i1, A7) Fif (uie0, 02)

i

I
=

t

Il
Pt

W szczegblnoscei przypadki mieszane (8,9) implikuja dosé ciekawy, nietrywialny rozktad dla

tacznej nieefektywnosci (w;: = uye + 1;). %
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Poprzez odpowiedni dobér wartodei hiper-parametru, model (6) staje sie tozsamy ze
strukturg a priori zaproponowang wezesniej przez Tsionasa i Kumbhakara (2014), co pozwala na
ewentualne testowanie jej zasadnosci. Omowitem i oszacowalem réwniez modele, kt6re mozna
uzyska¢ poprzez redukcje struktury GTRE. Udowodnitem, ze przy nowej strukturze a priori
modelu i dobranych zgodnie z interpretacjg ekonomiczng hiper-parametrach mediany a priori
(dla stalej i przejsciowej efektywnosci), do wszystkich przedstawionych w pracy [A6] modeli
(GTRE oraz uproszczen) mozna stosowaé standardowy” prébnik Gibbsa. Badanie
przeprowadzitem w oparciu o analizy symulacyjne jak réwniez aplikacje empiryczng. Procedury
napisane na potrzeby badania zawartego w artykule (estymacja modeli GTRE oraz modeli

uproszczonych), zamiescitem w serwisach GitHub oraz Matlab FileExchange.

Kolejna moja praca z zakresu bayesowskiej analizy granicznej [A5] miata charakter
bardziej empiryczny. Wraz ze wspdlautorami podjalem si¢ analizy zmian w produktywnosci
polskich gospodarstw mlecznych po akcesji Polski do Unii Europejskiej. Nie oznacza to jednak,
Ze praca miata charakter wylacznie aplikacyjny. Na potrzeby udowodnienia tezy zawartej w tym
artykule, opracowalem i wdrozylem nowa koncepcj¢ dekompozycji logarytmicznych stép
wzrostu uzupetniajagc metodyke proponowana w pracy Koop, Osiewalski, Steel (1999) i
stosowang w [A7]. W pracy [AS] wykazano, ze w ramach popularnej w ekonometrii funkcji
translog zmiang produkcji obiektu i migdzy okresem ¢ i #+7 (0Cy11;) w modelach SFA mozna

przedstawic jako:
OCt'I'l,i = P[Cf'l'l,i X (SEC X SSC X ESTC X NTC X EC)t‘l'l,f - PICE'+1,E X TPCt‘Q‘l,I". (10)

gdzie: 0Cy,q,; to modelowana zmiana produkcji; PIC to komponent zmiany naktadéw; SEC, SSC
to komponenty zmiany efektywnosci skali (SEC) oraz zmiany strukturalne efektu skali (SSC),
ktére fgcznie skladajg si¢ na komponent zmiany efektu skali (TSC = SEC X 55C); komponent
zmiany elastycznosci czynnikéw (ESTC) oraz komponent neutralnego postepu technicznego
(NTC), ktore stanowig razem komponent lacznego wplywu postepu technicznego (RTC =
ESTC X NTC); komponent zmiany efektywnosci technicznej (EC); TPC to komponent
produktywnosci.

Nowa dekompozycja jest bardziej szczegétowa i pozwala wprost uwzglednié zmiany

efektu skali we wskazniku produktywnosci:

TPCpypi = (SEC X SSC)py1; X (ESTC X NTC) gy s X ECrprs
= TSCpy1,t X RTCpy1 X ECpyq

(1)

Mozemy wigc uzyska¢ nawet sze$¢ komponentéw wzrostu (w tym az pigé sub-komponentow
produktywnosci) w zaleznoéei od przyjgtego poziomu dekompozycji.
Analizie poddano tacznie 1191 gospodarstw mlecznych w latach 2004-2011. Okazato sig,

ze wzrost produkcji byt gtéwnie efektem akumulacji naktadéw, a nie wzrostu produktywnosci —
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cho¢ produktywno$¢ réwniez odegrata pozytywna role. Dalsza dekompozycja na skiadowe
produktywnosci ujawnita, ze wzrost produktywnosci zawdzigczamy postgpowi technicznemu,
ktory utrzymywat zmiany produktywnosci na dodatnim poziomie pomimo negatywnego wptywu
efektu skali. W badanym okresie nastgpit réwniez wzrost efektywnosci technicznej gospodarstw,
ktory rowniez dodatnio wplynat na produktywnosé choé nie byt znaczacy. Nalezy podkreslié, iz
implementacja starej jak i nowej strategii dekompozycji logarytmicznych stop wzrostu znajduje
si¢ w opisanym wcze$niej programie.

W pracy [A4] podjatem si¢ ponownie poszerzenia zastosowan empirycznych bayesowskiej
analizy granicznej. Tym razem, wraz ze wspotautorem, skupili$émy naszg uwage na bezposrednich
inwestycjach zagranicznych (BIZ, ang. foreign direct investment, FDI) oraz ich wplywie na
wzrost gospodarczy i produktywnosé krajéw goszezacych (tj. krajow, do ktérych naplywajg BIZ).
Analiza dotyczyla badania kanatow transmisji, przez ktére BIZ wplywa na wzrost gospodarczy i
produktywnos¢. Literatura teoretyczna przedmiotu podkresla znaczenie BIZ w budowaniu
wzrostu gospodarczego poprzez zwigkszong akumulacje czynnikow wytworczych (gltownie
kapitatu) oraz poprawy produktywnosci kraju goszczacego BIZ zwigzanego z transferem wiedzy
i tzw. know-how. Wedlug literatury teoretycznej wplyw ten powinien by¢ najwigkszy w krajach
rozwijajgcych sig. Badania empiryczne jednak czesto nie potwierdzajg jednak rozwazai
teoretycznych, niejednokrotnie wskazujac na brak zwigzku lub wrecz negatywne efekty interakcji
BIZ ze wzrostem gospodarczym i produktywno$cig. W tym celu wyznaczono w badaniu gltéwne
komponenty wzrostu gospodarczego na podstawie bayesowskiej analizy granicznej i opisane;j
wyzej metodologii dekompozycji. Nastgpnie przeanalizowano wplyw BIZ na otrzymane
komponenty wzrostu — naktadow (input change) oraz produktywnosci (productivity change) — z
wykorzystaniem modeli statycznych jak i dynamicznych oraz wielu konfiguracji zmiennych
kontrolnych. Okazalo sig, ze bez wzglgdu na przyjety model i konfiguracje zmiennych
kontrolnych BIZ wykazuje dodatni i istotny statystycznie wplyw na komponent naktadow (input
change). Wplyw BIZ na komponent produktywnosci (productivity change), cho¢ przewaznie
dodatni, czgsto okazywatl si¢ statystycznie nieistotny, w szczegdlnosci w przypadku krajow
rozwijajacych sig. Nalezy tez zwrdcic tu uwage na duzg niepewnosc¢ przy ocenie wpltywu BIZ na
produktywnos¢. Ta niepewnos¢ przenosi si¢ w pewnym stopniu (po agregacji z input change) na
oceng wplywu BIZ na wzrost gospodarczy i thumaczy¢ moze czemu ten wplyw bywa empirycznie
trudny do udowodnienia — w szczegdlnosci w krajach rozwijajacych sig, gdzie fluktuacje
produktywnosci bywaja znaczne. Podsumowujge, artykul thumaczy mechanizm, poprzez ktory
BIZ oddzialuje na wzrost gospodarczy oraz czemu badania wptywu BIZ na wzrost moga dawaé
niekonkluzywne wyniki, w szczegdlnosci w krajach rozwijajacych sig.

Praca [A3] jest efektem wspolpracy podjetej w roku 2014 z sektorem dystrybucji energii

elektrycznej w Polsce. Od wielu lat na $wiecie i w Polsce prowadzone sa prace nad efektywna

M
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politykg energetyczng promujgca gospodarnosé, w szczegdlnosci w zakresie produkcji i
dystrybucji energii. Dystrybucja energii elekirycznej to szczegdlnie wazny sektor gospodarczy.
Wprowadzana od lat w Europie polityka regulacyjna zorientowana na efektywnos$é (ang.
performance oriented regulatory policy) ma na celu promowanie gospodarnosci wsrdd
operatorow sieci dystrybucji energii elektrycznej. W wigkszosci krajow na $wiecie, jak i w Polsce,
operatorzy sieci dystrybucji energii elektrycznej (zwani dalej OSD) sg — w mniejszym lub
wigkszym przyblizeniu — uznawani za tzw. monopole terytorialne. Nie ma wiec naturalnych
mechanizméw rynkowych wymuszajgcych na nich gospodarnosé. Dlatego rzady wielu panstw,
w tym réwniez i Polski, tworza regulacje promujace efektywno$é wsrdd operatordw sieci
dystrybucji. Aby prowadzi¢ skuteczng polityke regulacyjna zorientowang na efektywnosé,
regulator musi jednak przede wszystkim rzetelnie oceni¢, ktére OSD nalezy promowaé (np.

korzystnymi taryfami), a ktére ,,przekonac¢” do wyzszej efektywnosci gospodarowania.

Wraz ze wspolautorem podjalem si¢ zadania stworzenia metodyki rzetelnej ewaluacji
efektywnosci kosztowej najwigkszych spotek dystrybucji energii elektrycznej w Polsce.
Metodyka ta bazuje na bayesowskiej analizie granicznej i bayesowskim faczeniu wiedzy.
Polgczenie tych dwoch podejs¢ w jednej metodyce pozwala, m.in.,:

1) Wziagé pod uwage dowolne konfiguracje listy zmiennych objasniajacych przy analizie
efektywnoscei i uwzgledni¢ kazda z nich we wnioskowaniu nt. efektywnosci kosztowej.
Jest to o tyle istotne, poniewaz OSD przedstawili w badaniu list¢ ponad 30 potencjalnych
zmiennych objasniajacych, zktorych czg$é¢ wykazuje miedzy sobag bardzo wysokie
korelacje ze wzgledu na np. zaleznosci na poziomie technicznym.

2) Abstrahowa¢ od konkretnej formy funkcyjnej przy analizie efektywnosci. Choé
ostateczne wyniki badania polegaly na znanej — i sprawdzonej — statycznej funkcji Cobb-
Douglasa, to brano pod uwage réwniez jej rozwinigcia; jak dynamizacje czy rozszerzenie
w kierunku funkcji translog. Jak podkreslono w pracy [A3], bayesowskie taczenie wiedzy
jest elastyczne, umozliwiajgc (przy wigkszej liczbie obserwacji) uwzglednienie nawet
wspomnianych wezesniej bayesowskich modeli GTRE.

3) Bada¢ zasadnos¢ przyjetej struktury SFA, i co za tym idzie, zasadno$é rdznicowania
badanych obiektéw. Okazato sig¢ to istotnym elementem badania, poniewaz wyniki z
modeli SFA wskazywaly na bardzo wyréwnany ranking efektywnosci kosztowej OSD.
Sktonilo nas to do formalnego zbadania zalozenia o réwnej wzglednej efektywnosci
badanych obiektow. Nalezy podkreslié, ze podejscie to jest ideowo zbieine z
prezentowang w niebayesowskiej literaturze koncepcja zero-inefficiency stochastic

Sfrontier (Kumbhakar, Tsionas i Parmeter, 2013).

Jak wspomniano wcze$niej, precyzyjne oszacowanie brzegowej gestosci wektora

ol;serwacji — elementu niezbg¢dnego przy bayesowskim poréwnywaniu modeli czy tgczeniu

s
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wiedzy — jest zagadnieniem niezwykle trudnym w modelach SFA ze wzgledu na obecnosé
zmiennych ukrytych i co za tym idzie zwykle wysoka wymiarowo$¢ modelu. Precyzyjne
szacowanie tej wielkosci jest jednak niezbedne do rzetelnej oceny adekwatnosci poszczegdlnych
modeli w thuimaczeniu kosztu regulowanego. Dlatego tez na potrzeby badania skonstruowano
symulacyjny estymator oparty na skorygowanej $redniej arytmetycznej (ang. Corrected
Arithemtic Mean Estimator, CAME; Pajor, 2017). Artykut [A3] jako pierwszy, i do tej pory
jedyny, przedstawit jego skuteczna implementacje w bayesowskiej analizie efektywnosci.
Badanie wskazalo na dobrg precyzje i wysoka stabilno$¢ oszacowan brzegowej gestosci wektora
obserwacji nawet przy krotkich przebiegach algorytmu. Oznacza to duza uzyteczno$é tego
estymatora w bayesowskiej analizie granicznej poszerzajac jej mozliwosci o elementy
wiarygodnego poréwnywania modeli i lgczenia wiedzy nawet w do$¢ skomplikowanych
modelach SFA. Ze wzgledu na poufny charakter analizy dla calego sektora, badanie empiryczne
zaprezentowane w pracy [A3] bazuje na wynikach tylko jednej ze spotek energetycznych. Nalezy
jednak podkresli¢, ze wyniki analizy postuzyly w kreowaniu polityki regulacyjnej dotyczace;
dystrybucji energii energetycznej w Polsce w ostatnich latach. W badaniach tych bylem

wspotautorem metodyki i autorem odpowiedzialnym za implementacj¢ programowa.

Praca [A2] jest pierwsza publikacja stanowiaca efekt badan prowadzonych w ramach
projektu badawczego pt. ,,Uogdlnione stochastyczne modele graniczne z zastosowaniami w
ekonometrycznej analizie produktywnosci i nieefektywnosci”, ktorego jestem kierownikiem i
ktéry uzyskat w 2019 finansowanie z Narodowego Centrum Nauki. Wraz ze wspoétautorem,
przedstawilem koncepcjg uogdélnien stochastycznych modeli granicznych oraz ich zastosowania
w bayesowskim tgczeniu wiedzy i porownywaniu modeli. Zaprezentowana w pracy koncepcja
uogolnienia nie polega tym razem na doktadaniu kolejnych zmiennych losowych do ztozonego
skladnika stochastycznego (g;) — jak to ma miejsce np. w modelach GTRE dla danych
panelowych. Koncepcja prezentowana m.in. w [A2] polega na uogdélnieniu rozktadow dla dwaoch
podstawowych skladowych: sktadnika nieefektywnosci (u;) oraz sktadnika symetrycznego (v;).
Nalezy podkresli¢, ze takie uogdlnienie pozwala na stosowanie modelu zaréwno przy danych
przekrojowych jak i przekrojowo-czasowych (np. modele GTRE majg sens tylko dla danych
przekrojowo-czasowych). Na potrzeby artykutu [A2] zaprezentowano model SFA bazujacy na
uog6lnionym rozkladzie bledu (ang. Generelized Error Distribution, GED) dla v;:

1 (|vi]\Y
3

gdzie: T(.) oznacza funkcj¢ Gamma, o jest parametrem skali, 1 parametrem ksztattu, z

1 Y

o 2T (1 /P)Pire ' (12

feep(vis0,) =

exp

przypadkami szczegdlnymi dla i =2 (rozktad Gaussowski) oraz 1y = 1 (Laplace); oraz rozkladzie
pol-GED dla nieefektywnosci fy_gep (i 0,¥) = 2fgep (wi; 0, ) Iy 0. /%
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Model GED-half-GED uogélnia klika interesujgcych wariantéw modeli SFA, w tym dwa
najpopularniejsze: normal-half-normal oraz normal-exponential. Pozwala to na jawne
wyprowadzenie koherentnych rozktadéw a priori dla tych modeli, co jest szczeg6lnie istotne w
przypadku parametru skali dla nieefektywnosci. Na podstawie tak zbudowanej metodologii
przeprowadzamy ze wspofautorem analizg¢ wrazliwoscei réznych zalozen o wspomnianym
parametrze skali na charakterystyki a posteriori technologii, parametréw stochastycznych,
zmiennych ukrytych oraz przede wszystkim na prawdopodobienstwa a posteriori modeli, ktore
sg decydujgce przy bayesowskim faczeniu wiedzy. Zauwazamy, ze stosowane do tej pory
rozklady a priori dla popularnych modeli SFA (normal-half-normal, normal-exponential) nie s
koherentne, tzn. nie istnieje rozktad ogélny z ktérego mozna by uzyskaé oba rozklady poprzez
odpowiednie restrykcje. Z naszej analizy wynika, ze brak koherencji rozktadéw a priori dla
parametru skali efektywnosci (i) nie ma wigckszego wplywu na parametry technologii, (ii) ma
umiarkowany wplyw na wnioskowanie o parametrach struktury stochastycznej oraz (iii) ma
znaczacy wplyw na brzegowa gestos¢ wektora obserwacji, ktéra jest bardzo wazna w procedurze

bayesowskiego taczenia wiedzy czy poréwnywania modeli.

Badania opublikowane w [A1] sg kolejng pracg we wspoétautorstwie poszerzajgcy zakres
aplikacyjno-metodologiczny bayesowskiej analizy granicznej. Cho¢ ponownie zajatem sig
zagadnieniem Bezposrednich Inwestycji Zagranicznych (BIZ), to wraz ze wspo6lautorami
skupili$my si¢ tym razem na analizie sektoréw panstw Grupy Wyszehradzkiej. Zaprezentowana
analiza przeprowadzona zostata w oparciu o zaawansowane bayesowskie modele SFA oparte na
strukturze GTRE, poszerzonej o strukturg VED dla komponentu nieefektywnosci przejéciowej
(zmiennej w czasie, ang. framsient inefficiency). Przyjecie struktury GTRE dla sktadnika
stochastycznego wraz z jego trzystopniowg indeksacja pozwolito formalnie ujgé
heterogeniczno$¢ badanych obserwacji ze wzgledu na kraj (i), sektor (j) oraz rok (t). Natomiast
poprzez przyjecie struktury VED moglismy bezposrednio okresli¢é wplyw BIZ na zmiany
produktywnosci w czasie (poprzez ich wplyw na zmiang efektywnoéci technicznej) w nastepujacy

sposob:
uyjp~i.d. Exp(Ayj¢ ), oraz In A;5e = gy + g1 FDljy, (13)

gdzie: A;j; jest $rednig i odchyleniem w rozkladzie wyktadniczym; go,g; to parametry
okreslajace A;;, podlegajace estymacji; FDI;j. to Bezposrednie Inwestycje Zagraniczne. Nalezy
zwrocié uwagg ze przy tak przyjetych zatozeniach rozktad a priori dla poszezegélnych u; e nie
Jjest juz niezalezny i identyczny (ang. independent and identically distributed, i.i.d.), lecz jedynie
niezalezny (i.d.) ze wzglgdu na sparametryzowanie A;j,. Model wprowadza rozréznienie réwniez
pomigdzy nominalng wartoécig czynnika produkcji, a jego wartoscig efektywng poprzez

wprowadzenie wspotczynnikow skalujgcych zaleznych od zewnetrznych determinant:
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¥ . FDI;;i * . FDI;j * . InGAP;;
Kijt = Kijt el yt, Lijt = Lijt ez e, FDIth = FDIUt e?s it (14)

gdzie: K}, Lij¢, FDI{j; to czynniki efektywne kolejno kapitatu, pracy oraz BIZ; GAP; jt jest miarg
luki technologicznej; ¥4, ¥2, ¥3 to parametry podlegajace estymacji. W ten sposéb mozna badaé
zarowno wplyw BIZ na efektywnos$é¢ wykorzystania podstawowych czynnikéw wytwérezych
(kapitatu rzeczowego, pracy) oraz wplyw luki technologicznej (GAP) na sprawnosé
wykorzystania BIZ w sektorach krajow grupy Wyszehradzkie;j.

W pracy [Al] udaje si¢ potwierdzi¢ i opisaé wplyw zwiekszonej obecnosci BIZ w
sektorach na wzrost produktywnosci pracy jak i wzrost produktywnosci catkowitej (ang. total
Jactor productivity, TFP). Zauwazalny jest tu mechanizm transmisji BIZ o trzech skfadowych.
Pierwsza zwigzana jest z bezposrednim wptywem BIZ jako istotnego czynnika wplywajacego na
poziom produkcji w sektorach kraju goszczgcego. Dwie kolejne skladowe majg charakter
posredni i zwigzane sg z (i) pozytywnym wplywem jaki BIZ ma na efektywnosé podstawowych
czynnikéw produkeji oraz (ii) pozytywnym wptywem BIZ na produktywnos¢ catkowits. Ponadto,
analiza wykazala istotny wplyw luki technologicznej na efektywno$¢ wykorzystania BIZ w

sektorach krajow goszczacych.

W badaniach nad tym zagadnieniem bylem w petni odpowiedzialny za strong statystyczno-
obliczeniowa zwigzana z opracowaniem bayesowskiego modelu GTRE oraz aktywnie
uczestniczytlem w powstawaniu artykutu na kazdym jego etapie. Zaprezentowane w pracy
zaawansowane metody bayesowskiej analizy granicznej réwniez wpisuja sie¢ w tematyke
kierowanego przeze mnie projektu badawczego pt. ,,Uogdlnione stochastyczne modele graniczne

z zastosowaniami w ekonometrycznej analizie produktywnosci i nieefektywnosei”.

Podsumowujgc, nastepujace osiagnigcia uwazam za istotny wklad w rozwdj metodyki

bayesowskiej analizy granicznej w badaniach nad efektywnoscia i produktywnoscia:

1) Zaproponowanie i autorska implementacja korekty Lenki (2009) dla estymatora sredniej
harmonicznej (HME) do oceny brzegowej gestosci wektora obserwacji w modelach SFA
[AT].

2) Opracowanie poszerzonej klasy modeli GTRE (1-3) wraz z ich efektywng implementacja
numeryczna [A6].

3) Opracowanie nowej strategii dekompozycji logarytmicznych stép wzrostu w ramach
modeli SFA [A5].

4) Wspotautorstwo metodologii do analizy efektywnosci kosztowej spdtek dystrybucji

energii elektrycznej w Polsce, w tym autorska implementacja estymatora skorygowanej

$redniej arytmetycznej (CAME) [A3].
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5) Wspolautorstwo koncepcji uogdlnieni dla modeli SFA bazujgcych, m.in., na uogélnionym
rozkladzie btedu (GED), w tym badan nad koherencja a priori w ramach réznych klas
modeli SFA [A2].

6) Autorstwo lub wspotautorstwo istotnych badain empirycznych z zastosowaniem

bayesowskiej analizy granicznej [A7, AS, A4, A3, Al].

Ponadto, jestem autorem trzech pakietow obliczeniowych do bayesowskiej analizy
granicznej napisanych w §rodowisku MATLAB. Pierwszy z nich to program, ktéry zaczalem
opracowywac zaraz po obronie pracy doktorskiej i rozwijatem latami. Pozwala on nie tylko na
zastosowanie bayesowskiej analizy granicznej, ale rdéwniez na dekompozycje wzrostu
gospodarczego wedlug [A7] oraz [A5]. Duzg wartoscig dodang dla jego obstugi jest tez
opracowany przeze mnie graficzny interfejs uzytkownika. Kolejne opracowanie programowe
implementuje modele GTRE opisane w [A6]. Nalezy podkresli¢, ze pakiet implementuje nie tylko
same modele GTRE lecz roéwniez wszystkie ich uproszczenia oméwione w [A6] oraz estymator
(i model) wg. Tsionasa i Kubhakara (2014). M6j najnowszy program do bayesowskiej analizy
granicznej napisalem w formie przystepnej funkcji jezyka MATLAB. Dla celéw pordwnawczych
implementuje on rowniez podstawowe modele dla danych panelowych i przekrojowych. Pozwala
rowniez na wzglednie tatwa modyfikacje struktury a priori modeli (dla uzytkownikow
zaawansowanych), a zaimplementowany w nim estymator CAME umozliwia wiarygodny dobor
modelu optymalnego metodami bayesowskimi (lub np. laczenia wiedzy o efektywnosci).
Wymienione opracowania programowo-wdrozeniowe metod bayesowskiej analizy granicznej
réwniez uwazam za istotne osiggnigcie naukowe popularyzujgce prowadzone przeze mnie

badania.
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S. Informacja o wykazywaniu si¢ istotna aktywno$cig naukowa albo artystyczng
realizowang w wiegcej niz jednej uczelni, instytucji naukowej lub instytucji
kultury, w szczegolnosci zagraniczne;j.

5.1. Wspolpraca miedzynarodowa

[1]

[2]

[3]

2-30 wrzeénia 2019 — Zagraniczny staz naukowo-badawczy w Grand Valley State
University (Grand Rapids, M1, USA). Staz zrealizowano w ramach umowy
bilateralnej pomigdzy Uniwersytetem Ekonomicznym w Krakowie oraz Grand Valley
State University. Opis: W ramach czterotygodniowego stazu na Grand Valley State
University: (i) przeprowadzitem cykl wyktadoéw goscinnych pt. Contemporary methods
Jor assessing efficiency of organizations operating in public and nonprofit sectors w
ramach kursu prof. Neal Buckwalter’a Introduction to Public Administration; (ii)
odbylem debatg z prof. Markiem Hoffman (Associate Dean, College of Community &
Public Service, GVSU) pt. Research Methods is inappropriate for Public
Administration in particular and Social Science in general w ramach kursu Research
Methods prowadzonego przez prof. Donijo Robbins (moderatora debaty). Odbylem
réwniez serig spotkan o charakterze naukowym z tamtejszymi pracownikami; m.in., z
prof. Jonathan Leidig’iem oraz jego asystentem Chit Zin Win’em w zwigzku
perspektywa wspotpracy w ramach tzw. projektéw Big Data na GVSU
(https://www.gvsu.edu/bigdata/research-2.htm).

2012 do dzis — Wspolpraca naukowa z prof. Osmanem Ouattara (Manchester
University). Jej tematyka dotyczy zastosowania bayesowskich modeli granicznych do
badania interakcji pomigdzy bezpo$rednimi inwestycjami zagranicznymi (BIZ/FDI) ze
wzrostem gospodarczym i produktywnoscia. Owocem wspdlpracy jest m.in. artykut
Makiela i Ouattara (2018) w czasopismie Economic Modelling [A4]. Dalsze badania
nad tym zagadnieniem trwajg do dzis.

2012 — Wspélpraca naukowo-dydaktyczna z prof. Markiem Hoffmanem (Grand
Valley State University, USA) oraz prof. Sungsoo Hwang (Yeungnam University,
Korea Poludniowa). Wspolpraca prowadzona byta w trzech instytucjach (Politechnika
Swifgtokrzyska, Grand Valley State, Yeungnam University) za posrednictwem systemu
BlackBoard. Tematyka dotyczyta wdrozenia wspotpracy miedzynarodowej studentéw z
trzech kontynentéw (Polska, USA, Korea Potudniowa) w ramach wspdlnych zadan
projektowych. Studenci byli podzieleni na grupy, kazda ztozona z podgrup z trzech
krajow. W ramach kilku zadan projektowych studenci musieli wspotpracowaé
pozyskujgc i przesytajac migdzy sobg informacje niezbgdne do ukoficzenia danego
zadania. Wspotpraca w ramach tego projektu miata zaréwno wymiar dydaktyczny jak i
naukowy, odnoszacy si¢ do analizy interakeji studentéw z réznych kultur oraz
uzyteczno$ci nauczania asynchronicznego w prowadzeniu zajec
migdzykontynentalnych.

5.2. Referaty wygloszone w zagranicznych instytucjach naukowych

[1]

[2]

e

Makiela, K., Mazur B. (2019, czerwiec). Heterogeneity and near-zero-inefficiency in
stochastic frontier models. 16th European Workshop on Efficiency and Productivity
Analysis, Loughborough University, Londyn (GB).

Makiela, K., Mazur B. (2019, czerwiec). Stochastic frontier analysis with generalized
errors: The generalized t-GB2 SF model. 16th European Workshop on Efficiency and

- Productivity Analysis, Loughborough University, Londyn (GB).
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(3]

[4]

(5]

(6]

(7]

Makiela, K., Marzec, J., Pisulewski A. (2017, 12-15 czerwiec). Productivity change of
Polish dairy farms after Poland’s accession to the EU - An output growth
decomposition approach. 15th European Workshop on Efficiency and Productivity
Analysis, Loughborough University, Londyn (GB).

Osiewalski J., Makiela, K. (2017, 12-15 czerwiec). Cost Efficiency Analysis of
Electricity Distribution Sector under Model Uncertainty. 15th European Workshop on
Efficiency and Productivity Analysis, Loughborough University, Londyn (GB).

Makiela, K., Marzec, J., Pisulewski A. (2015, 15-18 czerwiec). Bayesian Analysis of
Productivity Growth of Polish Dairy Farms. 14th European Workshop on Efficiency
and Productivity Analysis, Aalto University School of Business, Helsinki (FT).

Makiela, K. (2012, 1-2 listopad). Bayesian Stochastic Frontier Analysis of Economic
Growth in the EU. European Seminar on Bayesian Econometrics 2012, Vienna
University of Economics and Business, Wiedeni (AT). (plakat)

Makiela, K. (2010, 16 kwiecien). State-level Efficiency Measures for US Healthcare
Systems. The Graduate Research Colloquium 2010, Grand Valley State University,
Grand Rapids, Michigan (US).

5.3. Referaty wygloszone w krajowych instytucjach naukowych (innych niz

(1]

(2]

(3]

[5]

(6]

[7]

macierzysta)

Wojciechowski, L., Makiela, K. (2018, 18 maj). Bezposrednie inwestycje zagraniczne
a produktywnosé. Analiza z wykorzystaniem technik bayesowskich na przykladzie
gospodarek V4. Modelowanie Danych Panelowych: Teoria i Praktyka, Szkola Glowna
Handlowa, Warszawa.

Wojciechowski, L., Makiela, K. (2017, 13-16 listopad). Foreign direct investment and
total factor productivity. Empirical verification of the theoretical model of conditional
interdependencies. The case of V4 countries. 44th Macromodels International
Conference, Uniwersytet L.odzki, Wasowo.

Wojciechowski, L., Makiela, K. (2017, 30.05-02.06). Wplyw bezposrednich inwestycji
zagranicznych na produktywno$é po akcesji do UE - analiza sektorowa na przykladzie
krajow Grupy Wyszehradzkiej. Osiemnaste Warsztaty Doktorskie z zakresu
Ekonometrii i Statystyki, Uniwersytet F.odzki, Uniejow.

Makiela, K., Marzec, J., Pisulewski A. (2016, 14-17 czerwiec). Bayesowska analiza
produktywnosci farm mlecznych w Polsce. Nowa strategia dekompozycji stdp wzrostu.
Siedemnaste Warsztaty Doktorskie z zakresu Ekonometrii i Statystyki, Uniwersytet
E.6dzki, Uniejow.

Osiewalski J., Wroblewska J., Makiela, K. (2015, 16-19 listopad). Bayesian

comparison of aggregate production functions and time series GDP models. 42nd
Macromodels International Conference, Uniwersytet L.6dzki, Trzebieszowice.

Osiewalski J., Makiela, K., Wroblewska J. (2014, 17-20 listopad). Bayesian
comparison between GDP models based on VAR and SF specifications. 41st
Macromodels International Conference, Uniwersytet F.odzki, Ossa k. Rawy
Mazowieckie;j.

Makiela, K. (2014, 3-6 czerwiec). Bayesian Stochastic Frontier Analysis of Economic
Growth and Productivity Change in the EU, USA, Japan and Switzerland, Piqtnas/t%g
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(8]

Warsztaty Doktorskie z zakresu Ekonometrii i Statystyki, Uniwersytet E6dzki,
Biatobrzegi.

Makiela, K. (2013, 21-24 pazdziernik). Investigating the structure of aggregated
production function. 40th Macromodels International Conference, Uniwersytet E6dzki,
Warszawa.

Makiela, K. (2012, 18 maj). Dekompozycja strukturalna wzrostu gospodarczego z
wykorzystaniem bayesowskich modeli granicznych na przykladzie krajow EUIS.
Modelowanie Danych Panelowych: Teoria i Praktyka, Szkola Gléwna handlowa,
Warszawa.

6. Informacja o osiggni¢ciach dydaktycznych, organizacyjnych oraz
popularyzujacych nauke lub sztuke.

6.1. Promotorstwo pomocnicze

[1]

[2]

[3]

Liwiusz Wojciechowski. Naplyw Zagranicznych Inwestycji Bezposrednich a
Produktywnosé Gospodarek Krajow Grupy Wyszehradzkiej. Promotor gléwny: prof. dr
hab. Krzysztof Wach. Praca obroniona na Uniwersytecie Ekonomicznym w Krakowie
w dniu: 22.11.2018,

Grazyna Wojcik. Efektywnosé Ekonomiczna Rolnictwa Ekologicznego w Polsce:
Analiza Statystyczna. Promotor gtéwny: prof. UEK Marcin Salamaga. Praca obroniona
na Uniwersytecie Ekonomicznym w Krakowie w dniu: 11.06.2018.

Andrzej Pisulewski. Stochastyczna Analiza Graniczna Gospodarstw Mlecznych w
Polsce. Promotor gléwny: prof. UEK Jerzy Marzec. Praca obroniona na Uniwersytecie
Ekonomicznym w Krakowie w dniu: 16.05.2016.

6.2. Popularyzacja opracowywanych zagadniefi naukowych poprzez darmowe

publikacje autorskich programéw komputerowych

Zaprojektowalem i wdrozytem autorskie programy komputerowe do obliczefi naukowych w
srodowisku obliczeniowym MATLAB (wraz z ich publikacja online na portalach GitHub oraz
MATLAB Central):

[1]

Matlab function for Bayesian Stochastic Frontier Analysis (2020). Autorski pakiet
obliczeniowy napisany w formie funkcji (fitbsf) implementujgcy najwazniejsze modele
bayesowskie dla danych panelowych (nie tylko modele graniczne) z uproszczona
obstugg rozktadéw a priori. Program zawiera implementacje estymatora $redniej
arytmetycznej (CAME) do wyznaczania brzegowych gestosci wektora obserwacji
opisanego w [A3].

GitHub: https://www.github.com/KamilMakiela/BSFAmk?2

MATLAB Central: https://www.mathworks.com/matlabcentral/fileexchange/77058-
maltlab-function-for-bayesian-stochastic-frontier-analysis

Liczba pobran: 19

Stochastic frontier analysis using Bayesian inference in Matlab (2017-18). Autorski
program komputerowy napisany w srodowisku obliczeniowym MATLAB
implementujacy bayesowskie stochastyczne modele graniczne oraz dekompozycje
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strukturalng logarytmicznych stop wzrostu wedlug metodologii opisanej w [A7] oraz
[AS].

GitHub: https://github.com/KamilMakiela/BSFAmk]

MATLAB Central; https://www.mathworks.com/matlabcentral/fileexchange/64147-
kamilmakiela-bsfamk1

Instrukcja obstugi programu: https://doi.org/10.13140/RG.2.2.24520.06403

Liczba pobran: 169 (pobran instrukcji na ResearchGate: 1577)

[3] Bayesian Generelized True Random-Effects Models — codes for estimation (2017).
Autorskie procedury obliczeniowe napisane w srodowisku MATLAB implementujgce
bayesowskie modele Generelized True Random-Effects Models (GTRE), opisane w
[A6].

MATLAB Central: hitps://www.mathworks.com/matlabcentral/fileexchange/61059-
bayesian-gtre-models

Artykut: https://doi.org/10.24425/cejeme.2017.122200

Liczba pobran: 103
6.3. Aktywnosé dydaktyczna

[1] Analiza danych panelowych (2016/17, wyklad; 2017/18, ¢wiczenia) — zajgcia
prowadzone na studiach doktoranckich (III stopnia) na kierunku Metody matematyczno-
statystyczne w analizach gospodarczych. Uniwersytet Ekonomiczny w Krakowie.

[2] Analiza decyzyjna (2012/13, projekty) — przedmiot uczony na kierunku ekonomia. W
ramach tego kursu prowadzona byta wspotpraca migdzynarodowa z profesorem
Markiem Hoffmanen (GVSU) oraz profesorem Sungsoo Hwang (Yeungnam
University). Politechnika Swigtokrzyska w Kielcach.

[3] Ekonometria (2013/14-2015/16, éwiczenia; 2019-2021, wyklady i éwiczenia) —
przedmiot prowadzony na kierunkach: ekonomia, finanse i rachunkowos¢,
rachunkowos¢ i controlling oraz migdzynarodowe stosunki gospodarcze. Uniwersytet
Ekonomiczny w Krakowie.

[4] Ekonometria i badania operacyjne (2014/15, éwiczenia) — przedmiot prowadzony na
kierunku marketing i komunikacja rynkowa. Uniwersytet Ekonomiczny w Krakowie.

[5] Ekonometria i prognozowanie proceséw ekonomicznych (2013/14-2015/16,
¢wiczenia) — przedmiot prowadzony na kierunku ekonomia. Uniwersytet Ekonomiczny
w Krakowie.

[6] Ekonometria i prognozowanie proceséow gospodarczych (2013/14, wyklad i
¢wiczenia) — przedmiot prowadzony na kierunku gospodarka i administracja publiczna.
Uniwersytet Ekonomiczny w Krakowie.

[7] Ekonometria przestrzenna (2013/14-2014/15, ¢wiczenia) — przedmiot prowadzony na
kierunku gospodarka przestrzenna. Uniwersytet Ekonomiczny w Krakowie.

[8] Ekonometria wzrostu i poréwnan migdzynarodowych (2014/15, wyklad i
éwiczenia) — przedmiot prowadzony na kierunku analityka gospodarcza. Uniwersytet

Ekonomiczny w Krakowie. %
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[9]

[10]

[11]

[12]

[13]

[14]

[15]

Ekonometryczna analiza efektywnosci gospodarowania (2015/16, éwiczenia;
2016/17, wyklad i éwiczenia) — przedmiot prowadzony na kierunku zarzadzanie.
Uniwersytet Ekonomiczny w Krakowie.

Gry decyzyjne w przedsigbiorstwie (2011-13, laboratoria) — kurs uczony na kierunku
ekonomia. Politechnika Swigtokrzyska w Kielcach.

Inzynieria finansowa (2011-13, éwiczenia) — kurs uczony na kierunku ekonomia.
Politechnika Swietokrzyska w Kielcach.

Jezyki programowania w analizie danych (2018/19 do dzi$, zajecia w laboratorium
komputerowym) — autorski kurs prowadzony w formie wyktadu do wyboru na
kierunku analityka gospodarcza (II stopieri). W 2019 kurs ten zostat certyfikowanym
kursem e-learningowym (w wymiarze 40% zaj¢¢). Uniwersytet Ekonomiczny w
Krakowie.

Managerial Economics (2013/14, wyklad i éwiczenia) — kurs w jezyku angielskim
prowadzony na kierunku International Business Studies. Uniwersytet Ekonomiczny w
Krakowie.

Podstawy VBA w MS Excel oraz ich zastosowanie w metodach ilo§ciowych
(2016/17 do dzis, zaje¢cia w laboratorium komputerowym) — autorski kurs
prowadzony jako wyktad do wyboru na kierunkach, m.in.: analityka gospodarcza,
rachunkowo$¢ i controlling, informatyka stosowana, marketing i komunikacja rynkowa;
od 2019 kurs ten funkcjonuje rowniez pod nazwg Podstawy VBA w metodach
ilosciowych i jest przedmiotem kierunkowym na kierunku analityka gospodarcza.
Uniwersytet Ekonomiczny w Krakowie.

Techniki komputerowe w zarzadzaniu finansami przedsigbiorstw (2011-13,
laboratoria) — przedmiot uczony na kierunku ekonomia. Politechnika Swigtokrzyska w
Kielcach.

6.4. Aktywnos¢ organizacyjna

[1]

[2]

01.01.2020 do dzi$ — czlonek zespolu koordynatoréw ds. Tworzenia i Obstugi Stron
Internetowych Instytutéw. Uniwersytet Ekonomiczny w Krakowie.

27.09.2016 do 30.09.2019 - Sekretarz Wydzialowej Rady Naukowe;j ds.
Stacjonarnych i Niestacjonarnych Studiow Doktoranckich dla Kierunku Metody
matematyczno-statystyczne w analizach gospodarczych. Okres kadencji (2020 r.) zostat

skrocony ze wzgledu na zmiang struktury uczelni. Uniwersytet Ekonomiczny w
Krakowie.

7. Inne wazne informacje dotyczace kariery zawodowej niewymienione w 1-6.

M

7.1. Nagrody i wyr6znienia

[1]

[2]

[3]

14.10.2019 — Nagroda Rektora UEK pierwszego stopnia za indywidualne osiagnigcia
naukowe w 2018 roku.

14.10.2018 — Nagroda Rektora UEK trzeciego stopnia za indywidualne osiagniecia
naukowe w 2017 roku.

06.11.2014 — Laureat konkursu IV edycji Konkursu o Nagrode Prezesa NBP.
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[4] 14.10.2014 — Nagroda Rektora UEK trzeciego stopnia za indywidualne osiggnigcia
naukowe w 2013 roku.

[5] 31.05.2014 — Laureat (stypendysta) programu START Fundacji na Rzecz Nauki

Polskiej.

[6] 05.03.2013 — Laureat II edycji og6lnopolskiego konkursu ,,Wiedza z pasjg. Promujemy
mtodych naukowcdw” promujgcego wyrdzniajacych si¢ mtodych naukowcow i ich
osiagniecia, PITWIN 2013.

[7] 19.11.2012 — Nagroda Rektora Politechniki Swigtokrzyskiej trzeciego stopnia za
aktywng dziatalnos¢ naukowa.

[8] 18.05.2012 — Wyrobznienie w konkursie na najlepszy referat na konferencji

Modelowanie Danych Panelowych: Teoria i Praktyka, Szkota Gléwna Handlowa,

Warszawa.

[9] 16.04.2010 — Wyréznienie pt. Graduate Dean’s Citation for Academic Excellence,
Grand Valley State University, Michigan, USA.

7.2. Informacje bibliometryczne artykuléw w oparciu o raport cytowan sporzadzony
przez Biblioteke Gléwng Uniwersytetu Ekonomicznego w Krakowie (zalacznik 8a

oraz 8b)

Publikacja

WoS
Impact
factor

Scopus
CiteScore

MNiSW
(2019)

MNiSW
(AiB)

Cytowania

(be

Cytowania
z autocytacje)

BG

UEK

WoS

Scopus

BG
UEK

WoS|Scopus

1. Makiela, K.,
Wojciechowski, L.,
Wach, K. (2021).

2,194

5,7

140

(2020).

2. Makiela, K., Mazur, B.

1,4

70

3. Osiewalski, J.,
Wréblewska J.,
Makiela, K. (2020).

1,308

1,9

70

4. Wojciechowski, L.,
Makiela, K. (2019).

20

5. Makiela, K.,
Osiewalski, J. (2018).

2,456

3.9

35

6. Makiela, K., Ouattara,
B. (2018).

2,056

3,7

25

55

25

22

52

241 21

J., Gogolewski, D.,
Makiela, K. (2018).

7. Makiela, W., Swiderski,

Pisulewski, A. (2017).

8. Makiela, K., Marzec, J,

1,030

1,6

25

9. Makiela, K. (2017).

0,5

14

13

10. Makiela, K. (2014).

11. Makiela, K.,
Misztur, T. (2012).

0,972

2,9

35

10

O N3

12. Makiela, K. (2012).

13. Makiela, K. (2011).

14. Makiela, K. (2010).

15. Makiela, K. (2009).

13
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16. Makiela, K., Mazur, B. ’
(2020b).
17. Osiewalski, J., | 1
Makiela, K. (2015).
Razem | 10,02 21,60 300 158 120 | 64 44 86 | 44 34

Objasnienia: Makiela, K. Mazur, B. (2020b) to pre-print (working paper) pracy bedacej obecnie w
recenzji pt. Stochastic Frontier Analysis with Generalized Errors: Inference, Model Comparison and
Averaging. Dostgpny na arXiv, Cornell University Library; Osiewalski J,, Makiela, K. (2015) odnosie
si¢ raportu dla PTPiREE opisanego w wykazie w sekcji I11.2.3; BG UEK oznacza wszystkie
cytowania znalezione w raporcie cytowan sporzadzonym przez Biblioteke Gtéwng UEK; WoS
oznacza cytowania tylko w Web of Science; Scopus oznacza tylko cytowania w bazie Scopus;

wartosci Impact Factor oraz CiteScore podano zgodnie z rokiem publikacji artykutow.

Sumaryczny Impact Factor (Web of Science): 10,02
Sumaryezny CiteScore (Scopus/Elsevier): 21,60
Sumaryeczna punktacja publikacji (MNiSW, lista 2019): 300
Sumaryczna punktacja publikacji (MNiSW, lista A i B): 158

(podpis wnioskodawcy)




